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1. Introdução

Tradicionalmente, pesquisadores das áreas de humanidades como história, filosofia,
entre outras, dependem da análise de grandes quantidades de fontes para a realização do
seu trabalho. Esta análise tipicamente é realizada de forma manual, e com grande custo,
tanto em termos de tempo quanto de recursos humanos, custo este que pode se tornar um
fator limitador da produção científica desses pesquisadores.

A área de processamento de linguagem natural (NLP) possui métodos bem estabeleci-
dos para análise semântica de textos, como por exemplo, modelagem de tópicos [DDF+90,
BNJ03, JWY+19]. No entanto, o uso destas técnicas requer certa familiaridade com o
seu funcionamento, para que sejam feitos os ajustes necessários para a obtenção de bons
resultados.

Com o surgimento de grandes modelos de linguagem (LLM) baseados em transfor-
mers [VSP+17, DCLT19], é possível observar um grande salto em termos de qualidade
das ferramentas e métodos, o que pode ser atribuído à maior capacidade de mapeamento
de conceitos em um espaço latente de atributos, que, por sua vez, possibilita um melhor
agrupamento de textos em termos de semântica.

2. Objetivos

Neste trabalho, iremos investigar conexões entre tópicos de interesse de historiadores
sobre a obra conhecida como "Etimologias", de Isidoro de Sevilha (c.560-636), que é uma
compilação de 20 livros sobre as origens das palavras, em que o autor buscou registrar o
conhecimento de escritores latinos da Antiguidade Clássica, como Varrão e Plínio o Velho.
Esta obra é considerada a primeira grande enciclopédia da Idade Média, e foi copiada
exaustivamente ao longo de cerca de 700 anos para ser utilizada como livro-texto base nas
instituições de ensino da época.

O texto original é em latim medieval, mas para este trabalho será utilizada a tradução
para a língua inglesa das Etimologias [BLBB06], por conveniência.

Para o estudo de conexões e tópicos existentes na obra, serão utilizadas ferramentas
como grandes modelos de linguagem para geração de embeddings, como Jina V3 [SMA+24],
bibliotecas de modelagem de tópicos baseadas em transformers, como BERTopic [Gro22],
UMAP [MHM18] para visualização dos embeddings em duas dimensões, e Graphviz [GN00]
para visualização das conexões na forma de grafos.

1



3 PLANO DE TRABALHO E CRONOGRAMA 2

3. Plano de trabalho e cronograma

As atividades a serem realizadas estão resumidas abaixo. Tanto a lista de atividades
quanto o cronograma estão sujeitos a alterações.

1. Conversas com especialistas para entender questões de interesse

2. Estudo das ferramentas a serem utilizadas no projeto

3. Preparação do texto para processamento

4. Criação de ferramenta para modelagem de tópicos

5. Análise dos resultados e validação com especialistas

6. Apresentação do trabalho

7. Produção do texto final

Atividades Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov. Dez.
1
2
3
4
5
6
7

Tabela 1. Cronograma de execução mensal, de maio a dezembro de 2025
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